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ABSTRAK

Vincentius Andy

Skripsi

Evaluasi Algoritma Machine Learning Dalam Menentukan Diagnosis Dan Obat
Berdasarkan Gejala Pasien

Penelitian ini bertujuan untuk menentukan algoritma machine learning terbaik dalam
membantu dokter memberikan diagnosis dan rekomendasi obat berdasarkan gejala yang
dialami pasien. Mengingat pentingnya diagnosis yang akurat dalam dunia medis, kesalahan
diagnosis atau misdiagnosis dapat berdampak serius terhadap kesehatan pasien dan dapat
menyebabkan konsekuensi hukum bagi tenaga medis. Dalam upaya ini, penelitian menggunakan
beberapa algoritma machine learning, termasuk Naive Bayes, Decision Tree, Random Forest,

Support Vector Machine, dan Extreme Gradient Boosting, serta menerapkan metode ensemble

seperti Bagging dan Voting untuk meningkatkan akurasi.

Data yang digunakan dalam penelitian ini diperoleh dari rekam medis pasien yang
mencakup identitas pasien, gejala, diagnosis, dan obat yang diberikan. Dataset ini berasal dari
hasil pemeriksaan yang dilakukan oleh dr. Rita Wey serta dari aplikasi web yang digunakan oleh
klinik dan website PCare dari BPJS Kesehatan. Evaluasi akurasi model dilakukan dengan

membandingkan hasil prediksi algoritma dengan diagnosis yang dibuat oleh tenaga kesehatan.

Hasil penelitian diharapkan dapat memberikan kontribusi signifikan dalam mengurangi
kemungkinan kesalahan diagnosis dan meningkatkan akurasi dalam pemberian obat, sehingga

membantu dokter dalam pengambilan keputusan medis yang lebih tepat dan efektif.

Kata Kunci :

machine learning, diagnosis, gejala, rekam medis, naive bayes, decision tree, random forest,

support vector machine, extreme gradient boosting, ensemble method.
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ABSTRACT
Vincentius Andy
Undergraduate Thesis

Evaluation of Machine Learning Algorithms in Determining Diagnosis and Medication

Based on Patient Symptoms

This research aims to determine the best machine learning algorithm to assist doctors in
providing diagnoses and medication recommendations based on patients' symptoms. Given the
critical importance of accurate diagnoses in the medical field, misdiagnosis can have serious
impacts on patient health and can result in legal consequences for healthcare providers. To this
end, the study employs several machine learning algorithms, including Naive Bayes, Decision
Tree, Random Forest, Support Vector Machine, and Extreme Gradient Boosting, and applies

ensemble methods such as Bagging and Voting to improve accuracy.

The data used in this study is derived from patient medical records, including patient
identity, symptoms, diagnoses, and medications given. This dataset comes from examinations
conducted by dr. Rita Wey as well as from web applications used by clinics and the PCare website
from BPJS Health. Model accuracy evaluation is conducted by comparing algorithm predictions

with diagnoses made by healthcare professionals.

The results of this study are expected to make a significant contribution to reducing the
likelihood of diagnostic errors and improving medication accuracy, thereby assisting doctors in

making more precise and effective medical decisions.

Keywords

machine learning, diagnosis, symptoms, medical records, naive bayes, decision tree, random

forest, support vector machine, extreme gradient boosting, ensemble method.
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