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Skripsi
Sistem Pendeteksi Kantuk Secara Real Time Pada Pengemudi Kendaraan
Transportasi Di Jalan Tol Menggunakan Deep Learning

Ketika seseorang mengantuk, fokus dan konsentrasi akan menurun. Hal ini
meningkatkan risiko kecelakaan, terutama saat melakukan aktivitas yang memerlukan tingkat
kewaspadaan tinggi seperti mengemudi. Tanda fisik mengantuk dapat terlihat pada mata,
seperti kelopak mata yang berat, pandangan kabur, gerakan mata yang melambat, dan sering
menutup mata. Oleh karena itu, deteksi kantuk pada pengemudi sangat penting untuk
menghindari kecelakaan.

Terdapat penelitian yang menggunakan deep learning dan arsitektur CNN untuk
mengidentifikasi tanda-tanda kantuk secara real-time. Meskipun model tersebut mencapai
akurasi 90%, dataset dengan kondisi cahaya redup masih terbatas sehingga akurasi belum
optimal. Solusi yang diusulkan adalah memanfaatkan model mobileNetV2 dan transfer learning
untuk melatih model agar mendapatkan akurasi yang baik. Selain itu memanfaatkan dataset
mata yang telah ada untuk dilatih dalam mengidentifikasi pengemudi kantuk dan dataset
pengemudi yang sedang mengemudi. Dimana parameter menentukan pengemudi tersebut
mengantuk dalam dataset ini adalah ketika pengemudi menguap dan mata tertutup.

Hasil pengujian yang di dapat setelah memanfaatkan mobileNetV2 dan transfer
learning adalah akurasi yang didapatkan di atas 90%. Model berhasil mendeteksi dengan
akurasi 98%. Ketika model di uji pada kasus nyata, model berhasil mendeteksi secara real time
kepada pengemudi yang dalam kondisi mengantuk serta berhasil mengirimkan sinyal
peringatan bagi pengemudi.
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ABSTRACT

Krisna Lazarus Lomi Bei:
Undergraduate Thesis
Real-Time Drowsiness Detection System for Drivers of Transportation Vehicles on Toll
Roads Using Deep Learning

When someone is drowsy, their focus and concentration decrease. This increases the
risk of accidents, especially when engaging in activities that require high alertness, such as
driving. Physical signs of drowsiness can be observed in the eyes, such as heavy eyelids, blurred
vision, slow eye movements, and frequent blinking. Therefore, detecting drowsiness in drivers
is crucial to prevent accidents.

There have been studies using deep learning and CNN architecture to identify signs of
drowsiness in real-time. Although the model achieved 90% accuracy, the dataset with dim
lighting conditions is still limited, resulting in suboptimal accuracy. The proposed solution is to
leverage the mobileNetV2 model and transfer learning to train the model and achieve good
accuracy. Additionally, existing eye datasets can be utilized to train the model in identifying
drowsy drivers, as well as datasets of drivers while driving. In this dataset, the parameters that
determine drowsiness are when the driver yawns and their eyes are closed.

The testing results after utilizing mobileNetV2 and transfer learning show an accuracy
above 90%. The model successfully detects drowsiness with 98% accuracy. When tested in
real-life scenarios, the model effectively detects drowsiness in drivers in real-time and sends
warning signals to the drivers.

Keywords : drowsiness , driving, deep learning, mobileNetV2, transfer learning
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